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Abstract. Today, social networks are an integral part of the daily lives of users 
worldwide. They are primarily used for communication, information exchange, and 
shaping public opinion. The volume of data in social networks grows every day, 
which attracts significant interest from researchers, as it allows for the study of user 
behavior and social processes. One of the important areas of research is the methods 
of influencing user behavior in social networks. This article is dedicated to methods 
of influencing users’ opinions, specifically focusing on the theory of social influence. 
The article presents quantitative indicators, relationships, and sets calculated based 
on social network data. Modifications to Latané’s dynamic social influence theory 
are proposed, taking into account the characteristics of social networks. During 
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the study, formulas describing the magnitude of social pressure exerted on an 
individual were modified. External factors of influence that may also affect the 
formation of an individual’s opinion are considered. The results of social network 
analysis can be used as a tool for shaping and manipulating public opinion in states. 
The article also describes a developed software system designed for extracting, 
processing, and analyzing data from social networks. The system includes modules 
for data collection, processing, and analysis, all implemented in Python. The data 
extraction module allows obtaining information primarily from the largest social 
networks — Twitter and VKontakte — using application programming interfaces 
(APIs). Finally, the results of the calculations are presented.
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Аннотация. Бүгінгі таңда әлеуметтік медиа бүкіл әлемдегі
пайдаланушылардың күнделікті өмірінің бір бөлігі болып табылады. Олар 
негізінен қарым-қатынаста, ақпарат алмасуда қолданылады және қоғамдық 
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пікірді қалыптастырады. Әлеуметтік желілерде деректер көлемі күн сайын 
артып келеді және бұл зерттеушілер үшін үлкен қызығушылық тудырады, 
өйткені ол пайдаланушылардың мінез-құлқын, әлеуметтік процестерді 
зерттеуге мүмкіндік береді. Олардың ішіндегі ең маңыздыларының бірі –
әлеуметтік желіні пайдаланушылардың мінез-құлқына әсер ету әдістері. 
Бұл мақала пайдаланушылардың пікірлеріне әсер ету әдістеріне арналған. 
Атап айтқанда, әлеуметтік әсер ету теориясы қарастырылады. Мақалада 
әлеуметтік желілерден алынған мәліметтер негізінде есептелетін сандық 
сипаттамалар, қатынастар және жиынтықтар келтірілген. Латаненің 
динамикалық әлеуметтік әсер ету теориясының әлеуметтік желілерге қатысты 
модификациялары ұсынылған. Жұмыс барысында әртүрлі жағдайлар үшін 
жеке адамға бағытталған әлеуметтік қысымның мөлшерін сипаттайтын 
формулалар өзгертілді. Жеке тұлғаның пікірін өзгертуге әсер ететін сыртқы 
әсер факторлары сипатталған. Әлеуметтік желілерді талдау нәтижелері 
мемлекеттерде қоғамдық пікірді қалыптастыру және қоғамдық пікірді 
манипуляциялау құралы ретінде пайдаланылуы мүмкін. Мақалада әлеуметтік 
желілерден ақпарат алуға, деректерді өңдеуге және талдауға мүмкіндік 
беретін әзірленген бағдарламалық жасақтама туралы айтылады. Әлеуметтік 
желілерден ақпаратты алу, өңдеу, деректерді талдау модульдерін қамтитын 
бағдарламалық кешен. Барлық модульдер Python тілінде жүзеге асырылады. 
Деректерді шығару модулі деректерді, ең алдымен, ең ірі әлеуметтік 
желілерден: Twitter және vkontakte-ден алуға мүмкіндік береді. Олардың 
әрқайсысына қол жеткізу үшін қолданбалы бағдарламалау интерфейсі (API) 
қолданылады. Соңында есептеу нәтижелері келтірілген.
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Аннотация. На сегодняшний день социальные сети являются частью
повседневной жизни пользователей по всему миру. В основном используются 
в общении, обмене информацией а также формировании общественного 
мнения. В социальных сетях объем данных растет с каждым днем и это 
вызывает большой интерес для исследователей, так как позволяет изучать 
поведения пользователей, социальные процессы. Одним из важных среди 
которых являются методы влияния на поведения пользователей социальной 
сети. Данная статья посвящена методам влияния на мнения пользователей. 
А именно рассмотрена теория социального влияния. В статье представлены 
количественные показатели, взаимосвязи и множества, рассчитанные на основе 
данных социальных сетей. Предлагаются изменения в теории динамического 
социального влияния Латане с учетом особенностей социальных сетей. 
В процессе работы были изменены формулы, описывающие величину 
социального давления, которое оказывается на индивида. Рассмотрены 
внешние факторы влияния, которые также могут влиять на формирование 
мнения индивида. Результаты анализа социальных сетей могут быть 
использованы как инструмент формирования общественного мнения в 
государствах и манипулирования общественным мнением. В статье описан 
разработанный программный комплекс, предназначенный для извлечения, 
обработки и анализа данных из социальных сетей. Комплекс включает модули 
для сбора информации, её обработки и анализа, все они реализованы на языке 
Python. Модуль извлечения данных позволяет получать информацию прежде 
всего из крупнейших социальных сетей — Twitter и ВКонтакте, используя для 
этого интерфейсы прикладного программирования (API). В конце приведены 
результаты вычисления. 

Ключевые слова: анализ данных, анализ социальных сетей, интернет, 
Вконтакте, методы анализа данных социальных сетей, теория Латане, 
социальные сети
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Введение. Развитие интернет-технологий открыло возможности 
виртуального общения через социальные сети. Социальная сеть представляет 
собой интерактивную платформу с множеством пользователей, где 
контент создают пользователи сети. Такие платформы формируют 
автоматизированную социальную среду, позволяя группам людей с общими 
интересами взаимодействовать друг с другом. К ним также относятся 
тематические форумы, это особенно отраслевые, активно развивающиеся в 
последние годы. Число зарегистрированных пользователей одной социальной 
сети может превышать население целой страны (Charu, 2011). 

Анализ социальных сетей используется в разведывательных и 
правоохранительных мероприятиях. Этот подход предоставляет аналитикам 
возможность картографировать скрытые или незаконные организации, 
включая шпионские сети, преступные сообщества и уличные банды. 
Агентство национальной безопасности (NSA) использует закрытые 
программы массового электронного мониторинга для получения данных, 
необходимых для анализа террористических структур и иных сетей, значимых 
для обеспечения национальной безопасности (Батура, 2012.)

Взгляды человека формируются не только под влиянием его собственных 
убеждений и анализа информации, но и с учётом мнений группы, друзей и 
окружающих. Авторы попытались адаптировать теорию динамического 
социального влияния Латане (Nowak et al., 1990; Wragg, 2006) для расчёта 
уровня влияния окружающих на мнение индивида. В статье предложены 
количественные параметры и множества с использованием данных 
социальных сетей. 

Как показывают наблюдения психологов (Deutsch et al., 1955). В 
социальных сетях агенты нередко не располагают достаточной информацией 
для принятия решений или не способны самостоятельно её обработать, 
поэтому их решения могут формироваться на основе наблюдаемых действий 
или мнений других агентов (социальное влияние). Социальное влияние 
проявляется через два основных процесса. Первый — коммуникация: в 
ходе взаимодействия, обмена опытом и информацией, а также обсуждения 
различных вопросов с авторитетными для агента соседями формируются 
его представления, установки и мнения. Второй — сравнение: стремясь к 
социальной идентичности и одобрению, агент принимает те представления 
и модели поведения, которых ожидают от него другие участники сети. При 
этом он задаётся вопросом: «как бы поступил другой агент, являющийся 
для меня эталоном, в аналогичной ситуации?» Сопоставляя себя с ним, 
агент оценивает собственную адекватность и корректирует поведение. 
Процесс сравнения также может рассматриваться как поиск стратегического 
преимущества: ориентируясь на других агентов, занимающих схожие 
позиции в социальной структуре, индивид может внедрять или перенимать 
нововведения, повышающие его привлекательность в системе социальных 
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отношений.  Нужно подчеркнуть, при коммуникации агенты могут выработать 
похожие взгляды, но их действия при этом могут различаться. Напротив, в 
процессе сравнения агент, как правило, перенимает наблюдаемое поведение. 
Ясно, что действия агента формируется не только его представлениями, но 
и от ограничивающих факторов, структурирующих его возможные решения. 
Следовательно, сходство представлений не гарантирует сходства поведения, 
так же как и различие взглядов не исключает одинаковых моделей поведения. 
В социальных сетях информация, идеи и влияние быстро передаются от одного 
пользователя к другому, что делает их важным средством коммуникации.

В целях проведения экспериментальной части исследования была 
реализована программа, позволяющая извлекать, систематизировать и 
анализировать пользовательские данные. Модуль системы позволяет собирать 
данные из ВКонтакте и может быть адаптирован для работы с другими 
социальными сетями через их API.

Материалы и методы. При изучении социальных сетей имеет смысл 
учитывать разнообразные числовые и нечисловые показатели, а также 
отношения и множества, которые связаны с пользователями и информацией в 
сети (Wasserman & Faust, 1994; Newman, 2010). Следует отметить, что все они 
являются конструктивными, то есть могут быть вычислены или построены 
с использованием соответствующих алгоритмов, при условии наличия 
программного обеспечения для извлечения необходимой информации из сети.

Например, p  – сообщение («пост») социальной сети, u  – пользователь 
сети, который состоит в сообществе, т.е. быть подписчиком сообщества. 
Пользователь способен создавать и распространять сообщения.

Числовые показатели: ( )uCountFollowers_  – число подписчиков, то есть 
людей, следящих за сообщениями данного пользователя; ( )uuntFriends_Co  
– Общее число друзей пользователя, выбранных им для включения в свой 
список контактов (добавленных им самостоятельно); 
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извлечения необходимой информации из сети. 

Например, p  – сообщение («пост») социальной сети, u  – пользователь сети, который 
состоит в сообществе, т.е. быть подписчиком сообщества. Пользователь способен создавать и 
распространять сообщения. 

Числовые показатели: ( )uCountFollowers_  – число подписчиков, то есть людей, следящих за 
сообщениями данного пользователя; ( )uuntFriends_Co  – Общее число друзей пользователя, 
выбранных им для включения в свой список контактов (добавленных им самостоятельно); 

( )uCountTimeline_  – Число «постов», созданных пользователем; ( )pRetweets  – Число репостов 
сообщения (количество раз, когда данное сообщение было переслано другим пользователям); 

( )PLikes  – Количество положительных оценок («лайков») данного сообщения; 
Нечисловые показатели: ( )uReal_name  – Реальное имя пользователя при его 

наличии(качественная характеристика); ( )uBdate  – день, месяц и год рождения пользователя; 
( )uCity  – Место проживания пользователя (город); ( )uHometown  – Признак соответствия города 

проживания пользователя его родному городу; ( )uCareer  – Организация, в которой работает 
пользователь, и его профессиональная деятельность; ( )uUniversity  – Информация о учебном 
заведении пользователя (университет, колледж и аналогичные учреждения), факультет; ( )uSchool  – 
Информация о школе, в которой обучался пользователь; ( )uRelation  информация о статусе 
семейного положения пользователя:  

1 – не состоит в браке 
2 – имеет партнёра 
3 – помолвлен/помолвлена 
4 – состоит в браке 
5 – сложное семейное положение 
6 – в активном поиске отношений 
7 – эмоционально вовлечён/влюблён 
При наличии информации о годе выпуска из учебного заведения, то этот показатель 

иногда рассматривается как нечисловая характеристика. В случаях, когда годы 
пользователей сравниваются исключительно на совпадение и фиксируются в виде 0 или 1, 
такой способ представления данных обычно обозначают как индикаторный. 

Множества: ( )uFollowers  – Пользователи, подписанные на данного пользователя; ( )uFriends  
– Пользователи, добавленные данным пользователем в список друзей (т.е. друзья); ( )uMentions  – 
Идентификаторы пользователей, на которых ссылается данный пользователь в своих сообщения; 

( )uHashtags  – Список хэштегов, встречающихся в публикациях и сообщениях данного 
пользователя; ( )uUrls  – URL-адреса, упомянутые в сообщениях данного пользователя. 

Количественные характеристики, соответствующие различным множествам:
( )vMentionsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз один пользователь был 

упомянут u ; 
( )vHashtagsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз хэштег v встречается в 

публикациях  u ; 
( )vUrlsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз данная внешняя ссылка v

встречается в публикациях  u . 

 – 
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данного сообщения;
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( )uCountTimeline_  – Число «постов», созданных пользователем; ( )pRetweets  – Число репостов 
сообщения (количество раз, когда данное сообщение было переслано другим пользователям); 

( )PLikes  – Количество положительных оценок («лайков») данного сообщения; 
Нечисловые показатели: ( )uReal_name  – Реальное имя пользователя при его 

наличии(качественная характеристика); ( )uBdate  – день, месяц и год рождения пользователя; 
( )uCity  – Место проживания пользователя (город); ( )uHometown  – Признак соответствия города 

проживания пользователя его родному городу; ( )uCareer  – Организация, в которой работает 
пользователь, и его профессиональная деятельность; ( )uUniversity  – Информация о учебном 
заведении пользователя (университет, колледж и аналогичные учреждения), факультет; ( )uSchool  – 
Информация о школе, в которой обучался пользователь; ( )uRelation  информация о статусе 
семейного положения пользователя:  

1 – не состоит в браке 
2 – имеет партнёра 
3 – помолвлен/помолвлена 
4 – состоит в браке 
5 – сложное семейное положение 
6 – в активном поиске отношений 
7 – эмоционально вовлечён/влюблён 
При наличии информации о годе выпуска из учебного заведения, то этот показатель 

иногда рассматривается как нечисловая характеристика. В случаях, когда годы 
пользователей сравниваются исключительно на совпадение и фиксируются в виде 0 или 1, 
такой способ представления данных обычно обозначают как индикаторный. 

Множества: ( )uFollowers  – Пользователи, подписанные на данного пользователя; ( )uFriends  
– Пользователи, добавленные данным пользователем в список друзей (т.е. друзья); ( )uMentions  – 
Идентификаторы пользователей, на которых ссылается данный пользователь в своих сообщения; 

( )uHashtags  – Список хэштегов, встречающихся в публикациях и сообщениях данного 
пользователя; ( )uUrls  – URL-адреса, упомянутые в сообщениях данного пользователя. 

Количественные характеристики, соответствующие различным множествам:
( )vMentionsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз один пользователь был 

упомянут u ; 
( )vHashtagsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз хэштег v встречается в 

публикациях  u ; 
( )vUrlsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз данная внешняя ссылка v

встречается в публикациях  u . 

 – Реальное имя пользователя 
при его наличии(качественная характеристика); ( )uBdate  – день, месяц и год 
рождения пользователя; ( )uCity  – Место проживания пользователя (город); 

В целях проведения экспериментальной части исследования была реализована программа, 
позволяющая извлекать, систематизировать и анализировать пользовательские данные. Модуль 
системы позволяет собирать данные из ВКонтакте и может быть адаптирован для работы с другими 
социальными сетями через их API. 

Материалы и методы. При изучении социальных сетей имеет смысл учитывать разнообразные 
числовые и нечисловые показатели, а также отношения и множества, которые связаны с 
пользователями и информацией в сети (Wasserman & Faust, 1994; Newman, 2010). Следует отметить, 
что все они являются конструктивными, то есть могут быть вычислены или построены с 
использованием соответствующих алгоритмов, при условии наличия программного обеспечения для 
извлечения необходимой информации из сети. 

Например, p  – сообщение («пост») социальной сети, u  – пользователь сети, который 
состоит в сообществе, т.е. быть подписчиком сообщества. Пользователь способен создавать и 
распространять сообщения. 

Числовые показатели: ( )uCountFollowers_  – число подписчиков, то есть людей, следящих за 
сообщениями данного пользователя; ( )uuntFriends_Co  – Общее число друзей пользователя, 
выбранных им для включения в свой список контактов (добавленных им самостоятельно); 

( )uCountTimeline_  – Число «постов», созданных пользователем; ( )pRetweets  – Число репостов 
сообщения (количество раз, когда данное сообщение было переслано другим пользователям); 

( )PLikes  – Количество положительных оценок («лайков») данного сообщения; 
Нечисловые показатели: ( )uReal_name  – Реальное имя пользователя при его 

наличии(качественная характеристика); ( )uBdate  – день, месяц и год рождения пользователя; 
( )uCity  – Место проживания пользователя (город); ( )uHometown  – Признак соответствия города 

проживания пользователя его родному городу; ( )uCareer  – Организация, в которой работает 
пользователь, и его профессиональная деятельность; ( )uUniversity  – Информация о учебном 
заведении пользователя (университет, колледж и аналогичные учреждения), факультет; ( )uSchool  – 
Информация о школе, в которой обучался пользователь; ( )uRelation  информация о статусе 
семейного положения пользователя:  

1 – не состоит в браке 
2 – имеет партнёра 
3 – помолвлен/помолвлена 
4 – состоит в браке 
5 – сложное семейное положение 
6 – в активном поиске отношений 
7 – эмоционально вовлечён/влюблён 
При наличии информации о годе выпуска из учебного заведения, то этот показатель 

иногда рассматривается как нечисловая характеристика. В случаях, когда годы 
пользователей сравниваются исключительно на совпадение и фиксируются в виде 0 или 1, 
такой способ представления данных обычно обозначают как индикаторный. 

Множества: ( )uFollowers  – Пользователи, подписанные на данного пользователя; ( )uFriends  
– Пользователи, добавленные данным пользователем в список друзей (т.е. друзья); ( )uMentions  – 
Идентификаторы пользователей, на которых ссылается данный пользователь в своих сообщения; 

( )uHashtags  – Список хэштегов, встречающихся в публикациях и сообщениях данного 
пользователя; ( )uUrls  – URL-адреса, упомянутые в сообщениях данного пользователя. 

Количественные характеристики, соответствующие различным множествам:
( )vMentionsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз один пользователь был 

упомянут u ; 
( )vHashtagsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз хэштег v встречается в 

публикациях  u ; 
( )vUrlsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз данная внешняя ссылка v

встречается в публикациях  u . 

  – Признак соответствия города проживания пользователя его 
родному городу; ( )uCareer  – Организация, в которой работает пользователь, и 
его профессиональная деятельность; ( )uUniversity  – Информация о учебном 
заведении пользователя (университет, колледж и аналогичные учреждения), 
факультет; ( )uSchool  – Информация о школе, в которой обучался пользователь; 

( )uFriends  информация о статусе семейного положения пользователя: 
1 – не состоит в браке
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2 – имеет партнёра
3 – помолвлен/помолвлена
4 – состоит в браке
5 – сложное семейное положение
6 – в активном поиске отношений
7 – эмоционально вовлечён/влюблён
При наличии информации о годе выпуска из учебного заведения, то этот 

показатель иногда рассматривается как нечисловая характеристика. В случаях, 
когда годы пользователей сравниваются исключительно на совпадение и 
фиксируются в виде 0 или 1, такой способ представления данных обычно 
обозначают как индикаторный.

Множества: 

В целях проведения экспериментальной части исследования была реализована программа, 
позволяющая извлекать, систематизировать и анализировать пользовательские данные. Модуль 
системы позволяет собирать данные из ВКонтакте и может быть адаптирован для работы с другими 
социальными сетями через их API. 

Материалы и методы. При изучении социальных сетей имеет смысл учитывать разнообразные 
числовые и нечисловые показатели, а также отношения и множества, которые связаны с 
пользователями и информацией в сети (Wasserman & Faust, 1994; Newman, 2010). Следует отметить, 
что все они являются конструктивными, то есть могут быть вычислены или построены с 
использованием соответствующих алгоритмов, при условии наличия программного обеспечения для 
извлечения необходимой информации из сети. 

Например, p  – сообщение («пост») социальной сети, u  – пользователь сети, который 
состоит в сообществе, т.е. быть подписчиком сообщества. Пользователь способен создавать и 
распространять сообщения. 

Числовые показатели: ( )uCountFollowers_  – число подписчиков, то есть людей, следящих за 
сообщениями данного пользователя; ( )uuntFriends_Co  – Общее число друзей пользователя, 
выбранных им для включения в свой список контактов (добавленных им самостоятельно); 

( )uCountTimeline_  – Число «постов», созданных пользователем; ( )pRetweets  – Число репостов 
сообщения (количество раз, когда данное сообщение было переслано другим пользователям); 

( )PLikes  – Количество положительных оценок («лайков») данного сообщения; 
Нечисловые показатели: ( )uReal_name  – Реальное имя пользователя при его 

наличии(качественная характеристика); ( )uBdate  – день, месяц и год рождения пользователя; 
( )uCity  – Место проживания пользователя (город); ( )uHometown  – Признак соответствия города 

проживания пользователя его родному городу; ( )uCareer  – Организация, в которой работает 
пользователь, и его профессиональная деятельность; ( )uUniversity  – Информация о учебном 
заведении пользователя (университет, колледж и аналогичные учреждения), факультет; ( )uSchool  – 
Информация о школе, в которой обучался пользователь; ( )uRelation  информация о статусе 
семейного положения пользователя:  

1 – не состоит в браке 
2 – имеет партнёра 
3 – помолвлен/помолвлена 
4 – состоит в браке 
5 – сложное семейное положение 
6 – в активном поиске отношений 
7 – эмоционально вовлечён/влюблён 
При наличии информации о годе выпуска из учебного заведения, то этот показатель 

иногда рассматривается как нечисловая характеристика. В случаях, когда годы 
пользователей сравниваются исключительно на совпадение и фиксируются в виде 0 или 1, 
такой способ представления данных обычно обозначают как индикаторный. 

Множества: ( )uFollowers  – Пользователи, подписанные на данного пользователя; ( )uFriends  
– Пользователи, добавленные данным пользователем в список друзей (т.е. друзья); ( )uMentions  – 
Идентификаторы пользователей, на которых ссылается данный пользователь в своих сообщения; 

( )uHashtags  – Список хэштегов, встречающихся в публикациях и сообщениях данного 
пользователя; ( )uUrls  – URL-адреса, упомянутые в сообщениях данного пользователя. 

Количественные характеристики, соответствующие различным множествам:
( )vMentionsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз один пользователь был 

упомянут u ; 
( )vHashtagsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз хэштег v встречается в 

публикациях  u ; 
( )vUrlsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз данная внешняя ссылка v

встречается в публикациях  u . 

 – Пользователи, подписанные на данного 
пользователя; ( )uFriends  – Пользователи, добавленные данным пользователем 
в список друзей (т.е. друзья); 

В целях проведения экспериментальной части исследования была реализована программа, 
позволяющая извлекать, систематизировать и анализировать пользовательские данные. Модуль 
системы позволяет собирать данные из ВКонтакте и может быть адаптирован для работы с другими 
социальными сетями через их API. 

Материалы и методы. При изучении социальных сетей имеет смысл учитывать разнообразные 
числовые и нечисловые показатели, а также отношения и множества, которые связаны с 
пользователями и информацией в сети (Wasserman & Faust, 1994; Newman, 2010). Следует отметить, 
что все они являются конструктивными, то есть могут быть вычислены или построены с 
использованием соответствующих алгоритмов, при условии наличия программного обеспечения для 
извлечения необходимой информации из сети. 

Например, p  – сообщение («пост») социальной сети, u  – пользователь сети, который 
состоит в сообществе, т.е. быть подписчиком сообщества. Пользователь способен создавать и 
распространять сообщения. 

Числовые показатели: ( )uCountFollowers_  – число подписчиков, то есть людей, следящих за 
сообщениями данного пользователя; ( )uuntFriends_Co  – Общее число друзей пользователя, 
выбранных им для включения в свой список контактов (добавленных им самостоятельно); 

( )uCountTimeline_  – Число «постов», созданных пользователем; ( )pRetweets  – Число репостов 
сообщения (количество раз, когда данное сообщение было переслано другим пользователям); 

( )PLikes  – Количество положительных оценок («лайков») данного сообщения; 
Нечисловые показатели: ( )uReal_name  – Реальное имя пользователя при его 

наличии(качественная характеристика); ( )uBdate  – день, месяц и год рождения пользователя; 
( )uCity  – Место проживания пользователя (город); ( )uHometown  – Признак соответствия города 

проживания пользователя его родному городу; ( )uCareer  – Организация, в которой работает 
пользователь, и его профессиональная деятельность; ( )uUniversity  – Информация о учебном 
заведении пользователя (университет, колледж и аналогичные учреждения), факультет; ( )uSchool  – 
Информация о школе, в которой обучался пользователь; ( )uRelation  информация о статусе 
семейного положения пользователя:  

1 – не состоит в браке 
2 – имеет партнёра 
3 – помолвлен/помолвлена 
4 – состоит в браке 
5 – сложное семейное положение 
6 – в активном поиске отношений 
7 – эмоционально вовлечён/влюблён 
При наличии информации о годе выпуска из учебного заведения, то этот показатель 

иногда рассматривается как нечисловая характеристика. В случаях, когда годы 
пользователей сравниваются исключительно на совпадение и фиксируются в виде 0 или 1, 
такой способ представления данных обычно обозначают как индикаторный. 

Множества: ( )uFollowers  – Пользователи, подписанные на данного пользователя; ( )uFriends  
– Пользователи, добавленные данным пользователем в список друзей (т.е. друзья); ( )uMentions  – 
Идентификаторы пользователей, на которых ссылается данный пользователь в своих сообщения; 

( )uHashtags  – Список хэштегов, встречающихся в публикациях и сообщениях данного 
пользователя; ( )uUrls  – URL-адреса, упомянутые в сообщениях данного пользователя. 

Количественные характеристики, соответствующие различным множествам:
( )vMentionsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз один пользователь был 

упомянут u ; 
( )vHashtagsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз хэштег v встречается в 

публикациях  u ; 
( )vUrlsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз данная внешняя ссылка v

встречается в публикациях  u . 

 – Идентификаторы пользователей, 
на которых ссылается данный пользователь в своих сообщения; ( )uHashtags  
– Список хэштегов, встречающихся в публикациях и сообщениях данного 
пользователя; ( )uUrls  – URL-адреса, упомянутые в сообщениях данного 
пользователя.

Количественные характеристики, соответствующие различным 
множествам: 

В целях проведения экспериментальной части исследования была реализована программа, 
позволяющая извлекать, систематизировать и анализировать пользовательские данные. Модуль 
системы позволяет собирать данные из ВКонтакте и может быть адаптирован для работы с другими 
социальными сетями через их API. 

Материалы и методы. При изучении социальных сетей имеет смысл учитывать разнообразные 
числовые и нечисловые показатели, а также отношения и множества, которые связаны с 
пользователями и информацией в сети (Wasserman & Faust, 1994; Newman, 2010). Следует отметить, 
что все они являются конструктивными, то есть могут быть вычислены или построены с 
использованием соответствующих алгоритмов, при условии наличия программного обеспечения для 
извлечения необходимой информации из сети. 

Например, p  – сообщение («пост») социальной сети, u  – пользователь сети, который 
состоит в сообществе, т.е. быть подписчиком сообщества. Пользователь способен создавать и 
распространять сообщения. 

Числовые показатели: ( )uCountFollowers_  – число подписчиков, то есть людей, следящих за 
сообщениями данного пользователя; ( )uuntFriends_Co  – Общее число друзей пользователя, 
выбранных им для включения в свой список контактов (добавленных им самостоятельно); 

( )uCountTimeline_  – Число «постов», созданных пользователем; ( )pRetweets  – Число репостов 
сообщения (количество раз, когда данное сообщение было переслано другим пользователям); 

( )PLikes  – Количество положительных оценок («лайков») данного сообщения; 
Нечисловые показатели: ( )uReal_name  – Реальное имя пользователя при его 

наличии(качественная характеристика); ( )uBdate  – день, месяц и год рождения пользователя; 
( )uCity  – Место проживания пользователя (город); ( )uHometown  – Признак соответствия города 

проживания пользователя его родному городу; ( )uCareer  – Организация, в которой работает 
пользователь, и его профессиональная деятельность; ( )uUniversity  – Информация о учебном 
заведении пользователя (университет, колледж и аналогичные учреждения), факультет; ( )uSchool  – 
Информация о школе, в которой обучался пользователь; ( )uRelation  информация о статусе 
семейного положения пользователя:  

1 – не состоит в браке 
2 – имеет партнёра 
3 – помолвлен/помолвлена 
4 – состоит в браке 
5 – сложное семейное положение 
6 – в активном поиске отношений 
7 – эмоционально вовлечён/влюблён 
При наличии информации о годе выпуска из учебного заведения, то этот показатель 

иногда рассматривается как нечисловая характеристика. В случаях, когда годы 
пользователей сравниваются исключительно на совпадение и фиксируются в виде 0 или 1, 
такой способ представления данных обычно обозначают как индикаторный. 

Множества: ( )uFollowers  – Пользователи, подписанные на данного пользователя; ( )uFriends  
– Пользователи, добавленные данным пользователем в список друзей (т.е. друзья); ( )uMentions  – 
Идентификаторы пользователей, на которых ссылается данный пользователь в своих сообщения; 

( )uHashtags  – Список хэштегов, встречающихся в публикациях и сообщениях данного 
пользователя; ( )uUrls  – URL-адреса, упомянутые в сообщениях данного пользователя. 

Количественные характеристики, соответствующие различным множествам:
( )vMentionsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз один пользователь был 

упомянут u ; 
( )vHashtagsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз хэштег v встречается в 

публикациях  u ; 
( )vUrlsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз данная внешняя ссылка v

встречается в публикациях  u . 

 – Числовое значение, отражающее, 
сколько раз один пользователь был упомянут u ;

В целях проведения экспериментальной части исследования была реализована программа, 
позволяющая извлекать, систематизировать и анализировать пользовательские данные. Модуль 
системы позволяет собирать данные из ВКонтакте и может быть адаптирован для работы с другими 
социальными сетями через их API. 

Материалы и методы. При изучении социальных сетей имеет смысл учитывать разнообразные 
числовые и нечисловые показатели, а также отношения и множества, которые связаны с 
пользователями и информацией в сети (Wasserman & Faust, 1994; Newman, 2010). Следует отметить, 
что все они являются конструктивными, то есть могут быть вычислены или построены с 
использованием соответствующих алгоритмов, при условии наличия программного обеспечения для 
извлечения необходимой информации из сети. 

Например, p  – сообщение («пост») социальной сети, u  – пользователь сети, который 
состоит в сообществе, т.е. быть подписчиком сообщества. Пользователь способен создавать и 
распространять сообщения. 

Числовые показатели: ( )uCountFollowers_  – число подписчиков, то есть людей, следящих за 
сообщениями данного пользователя; ( )uuntFriends_Co  – Общее число друзей пользователя, 
выбранных им для включения в свой список контактов (добавленных им самостоятельно); 

( )uCountTimeline_  – Число «постов», созданных пользователем; ( )pRetweets  – Число репостов 
сообщения (количество раз, когда данное сообщение было переслано другим пользователям); 

( )PLikes  – Количество положительных оценок («лайков») данного сообщения; 
Нечисловые показатели: ( )uReal_name  – Реальное имя пользователя при его 

наличии(качественная характеристика); ( )uBdate  – день, месяц и год рождения пользователя; 
( )uCity  – Место проживания пользователя (город); ( )uHometown  – Признак соответствия города 

проживания пользователя его родному городу; ( )uCareer  – Организация, в которой работает 
пользователь, и его профессиональная деятельность; ( )uUniversity  – Информация о учебном 
заведении пользователя (университет, колледж и аналогичные учреждения), факультет; ( )uSchool  – 
Информация о школе, в которой обучался пользователь; ( )uRelation  информация о статусе 
семейного положения пользователя:  

1 – не состоит в браке 
2 – имеет партнёра 
3 – помолвлен/помолвлена 
4 – состоит в браке 
5 – сложное семейное положение 
6 – в активном поиске отношений 
7 – эмоционально вовлечён/влюблён 
При наличии информации о годе выпуска из учебного заведения, то этот показатель 

иногда рассматривается как нечисловая характеристика. В случаях, когда годы 
пользователей сравниваются исключительно на совпадение и фиксируются в виде 0 или 1, 
такой способ представления данных обычно обозначают как индикаторный. 

Множества: ( )uFollowers  – Пользователи, подписанные на данного пользователя; ( )uFriends  
– Пользователи, добавленные данным пользователем в список друзей (т.е. друзья); ( )uMentions  – 
Идентификаторы пользователей, на которых ссылается данный пользователь в своих сообщения; 

( )uHashtags  – Список хэштегов, встречающихся в публикациях и сообщениях данного 
пользователя; ( )uUrls  – URL-адреса, упомянутые в сообщениях данного пользователя. 

Количественные характеристики, соответствующие различным множествам:
( )vMentionsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз один пользователь был 

упомянут u ; 
( )vHashtagsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз хэштег v встречается в 

публикациях  u ; 
( )vUrlsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз данная внешняя ссылка v

встречается в публикациях  u . 

 – Числовое значение, отражающее, сколько раз 
хэштег v  встречается в публикациях  u ;

В целях проведения экспериментальной части исследования была реализована программа, 
позволяющая извлекать, систематизировать и анализировать пользовательские данные. Модуль 
системы позволяет собирать данные из ВКонтакте и может быть адаптирован для работы с другими 
социальными сетями через их API. 

Материалы и методы. При изучении социальных сетей имеет смысл учитывать разнообразные 
числовые и нечисловые показатели, а также отношения и множества, которые связаны с 
пользователями и информацией в сети (Wasserman & Faust, 1994; Newman, 2010). Следует отметить, 
что все они являются конструктивными, то есть могут быть вычислены или построены с 
использованием соответствующих алгоритмов, при условии наличия программного обеспечения для 
извлечения необходимой информации из сети. 

Например, p  – сообщение («пост») социальной сети, u  – пользователь сети, который 
состоит в сообществе, т.е. быть подписчиком сообщества. Пользователь способен создавать и 
распространять сообщения. 

Числовые показатели: ( )uCountFollowers_  – число подписчиков, то есть людей, следящих за 
сообщениями данного пользователя; ( )uuntFriends_Co  – Общее число друзей пользователя, 
выбранных им для включения в свой список контактов (добавленных им самостоятельно); 

( )uCountTimeline_  – Число «постов», созданных пользователем; ( )pRetweets  – Число репостов 
сообщения (количество раз, когда данное сообщение было переслано другим пользователям); 

( )PLikes  – Количество положительных оценок («лайков») данного сообщения; 
Нечисловые показатели: ( )uReal_name  – Реальное имя пользователя при его 

наличии(качественная характеристика); ( )uBdate  – день, месяц и год рождения пользователя; 
( )uCity  – Место проживания пользователя (город); ( )uHometown  – Признак соответствия города 

проживания пользователя его родному городу; ( )uCareer  – Организация, в которой работает 
пользователь, и его профессиональная деятельность; ( )uUniversity  – Информация о учебном 
заведении пользователя (университет, колледж и аналогичные учреждения), факультет; ( )uSchool  – 
Информация о школе, в которой обучался пользователь; ( )uRelation  информация о статусе 
семейного положения пользователя:  

1 – не состоит в браке 
2 – имеет партнёра 
3 – помолвлен/помолвлена 
4 – состоит в браке 
5 – сложное семейное положение 
6 – в активном поиске отношений 
7 – эмоционально вовлечён/влюблён 
При наличии информации о годе выпуска из учебного заведения, то этот показатель 

иногда рассматривается как нечисловая характеристика. В случаях, когда годы 
пользователей сравниваются исключительно на совпадение и фиксируются в виде 0 или 1, 
такой способ представления данных обычно обозначают как индикаторный. 

Множества: ( )uFollowers  – Пользователи, подписанные на данного пользователя; ( )uFriends  
– Пользователи, добавленные данным пользователем в список друзей (т.е. друзья); ( )uMentions  – 
Идентификаторы пользователей, на которых ссылается данный пользователь в своих сообщения; 

( )uHashtags  – Список хэштегов, встречающихся в публикациях и сообщениях данного 
пользователя; ( )uUrls  – URL-адреса, упомянутые в сообщениях данного пользователя. 

Количественные характеристики, соответствующие различным множествам:
( )vMentionsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз один пользователь был 

упомянут u ; 
( )vHashtagsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз хэштег v встречается в 

публикациях  u ; 
( )vUrlsCount u_  – Числовое значение, отражающее, сколько раз данная внешняя ссылка v

встречается в публикациях  u . 
 – Числовое начение, отражающее, сколько раз данная 

внешняя ссылка v встречается в публикациях  u .
( )1ueetsCount_Retw u  – количество сообщений пересланных пользователем u , полученных от 

пользователя 1u ;  
( )vndsCommonFrieCount u_  - Число общих контактов между двумя пользователями 

социальной сети v  и u . 
Увеличение числа подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. Согласно 

теории социального влияния Латане (Latané, B., 1981, 1996), функцию можно интерпретировать как 
«силу влияния» данного пользователя. 

Теория динамического социального влияния Латане и предложенные изменения этой 
модели 

Далее будет рассмотрен подход к модификации теории динамического социального влияния 
Латане с целью её применения в контексте социальных сетей. 

Три ключевых атрибута отношений по Латане: сила (статус и доверие), расстояние 
(физическое/психологическое), текущее количество источников. Уровень влияния на индивидуума по 
теории динамического социального влияния Латанеможет быть представлен формулой. 
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здесь:  

iI  – Количество воздействия со стороны социальных агентов на индивидуума;  

iO  – Значение мнения i-го индивидуума по заданному вопросу (±1), +1 — поддержка, –1 — 
несогласию с предложение; 

iS  – Степень воздействия социальных факторов на индивидуума ( 0iS ) сила влияния; 
  – Уровень сопротивления к внедрению изменений; 

ijd  – Величина дистанции, разделяющей индивидов i  и j ; 
  – Степень снижения влияния с увеличением расстояния; 
N  – Число агентов, участвующих во взаимодействиях. 
 
Константы   и   обычно принимаются равными 2; увеличение D требует большего давления 

для изменения мнения, уменьшение — меньшего. 
При увеличении значения   воздействие должно быть сильнее, чтобы преодолеть растущее 

расстояние между источником и получателем.  
Параметр ijd   

Величина ijd  характеризует свойства пары индивидуумов и служит показателем эффективности 
передачи информации. При её установке принимаются во внимание возрастные, этнические, 
конфессиональные и иные различия. При вычислении ijd формула может включать фактор 
физического расстояния между субъектами. Примером является физическое расстояние между 
населенными пунктами, в которых находятся индивиды. Как правило, предполагается, что лёгкость 
общения обратно пропорциональна квадрату расстояния (Wragg T., 2006). В случае компьютерных 
сетей возможны альтернативные подходы, в том числе игнорирующие физическое расстояние. 

В целях моделирования социальных сетей предлагается адаптированная версия формулы Латане 
следующего вида
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В этой формуле числом подписчиков пользователя определяется сила его влияния: рост числа 

подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. ( )ji uud ,  – расстояние от 

пользователя iu  до пользователя ju , которое определяется посредством анализа различий в 
анкетных данных.  

 – количество сообщений пересланных пользова
телем u , полученных от пользователя 

( )vndsCommonFrieCount u_

; 
( )vndsCommonFrieCount u_  - Число общих контактов между двумя 

пользователями социальной сети u  и u .
Увеличение числа подписчиков отражает возрастание популярности 

пользователя. Согласно теории социального влияния Латане (Latané, B., 
1981, 1996), функцию можно интерпретировать как «силу влияния» данного 
пользователя.

Теория динамического социального влияния Латане и предложенные 
изменения этой модели

Далее будет рассмотрен подход к модификации теории динамического 
социального влияния Латане с целью её применения в контексте социальных 
сетей.

Три ключевых атрибута отношений по Латане: сила (статус и доверие), 
расстояние (физическое/психологическое), текущее количество источников. 
Уровень влияния на индивидуума по теории динамического социального 
влияния Латанеможет быть представлен формулой.
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( )1ueetsCount_Retw u  – количество сообщений пересланных пользователем u , полученных от 
пользователя 1u ;  

( )vndsCommonFrieCount u_  - Число общих контактов между двумя пользователями 
социальной сети v  и u . 

Увеличение числа подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. Согласно 
теории социального влияния Латане (Latané, B., 1981, 1996), функцию можно интерпретировать как 
«силу влияния» данного пользователя. 

Теория динамического социального влияния Латане и предложенные изменения этой 
модели 

Далее будет рассмотрен подход к модификации теории динамического социального влияния 
Латане с целью её применения в контексте социальных сетей. 

Три ключевых атрибута отношений по Латане: сила (статус и доверие), расстояние 
(физическое/психологическое), текущее количество источников. Уровень влияния на индивидуума по 
теории динамического социального влияния Латанеможет быть представлен формулой. 

 


=

−−=
N

ijj ji

ijj
ii d

OOS
SI

,1 ,


 
здесь:  

iI  – Количество воздействия со стороны социальных агентов на индивидуума;  

iO  – Значение мнения i-го индивидуума по заданному вопросу (±1), +1 — поддержка, –1 — 
несогласию с предложение; 

iS  – Степень воздействия социальных факторов на индивидуума ( 0iS ) сила влияния; 
  – Уровень сопротивления к внедрению изменений; 

ijd  – Величина дистанции, разделяющей индивидов i  и j ; 
  – Степень снижения влияния с увеличением расстояния; 
N  – Число агентов, участвующих во взаимодействиях. 
 
Константы   и   обычно принимаются равными 2; увеличение D требует большего давления 

для изменения мнения, уменьшение — меньшего. 
При увеличении значения   воздействие должно быть сильнее, чтобы преодолеть растущее 

расстояние между источником и получателем.  
Параметр ijd   

Величина ijd  характеризует свойства пары индивидуумов и служит показателем эффективности 
передачи информации. При её установке принимаются во внимание возрастные, этнические, 
конфессиональные и иные различия. При вычислении ijd формула может включать фактор 
физического расстояния между субъектами. Примером является физическое расстояние между 
населенными пунктами, в которых находятся индивиды. Как правило, предполагается, что лёгкость 
общения обратно пропорциональна квадрату расстояния (Wragg T., 2006). В случае компьютерных 
сетей возможны альтернативные подходы, в том числе игнорирующие физическое расстояние. 

В целях моделирования социальных сетей предлагается адаптированная версия формулы Латане 
следующего вида
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В этой формуле числом подписчиков пользователя определяется сила его влияния: рост числа 

подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. ( )ji uud ,  – расстояние от 

пользователя iu  до пользователя ju , которое определяется посредством анализа различий в 
анкетных данных.  

здесь: 
iI  – Количество воздействия со стороны социальных агентов на 

индивидуума; 

( )1ueetsCount_Retw u  – количество сообщений пересланных пользователем u , полученных от 
пользователя 1u ;  

( )vndsCommonFrieCount u_  - Число общих контактов между двумя пользователями 
социальной сети v  и u . 

Увеличение числа подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. Согласно 
теории социального влияния Латане (Latané, B., 1981, 1996), функцию можно интерпретировать как 
«силу влияния» данного пользователя. 

Теория динамического социального влияния Латане и предложенные изменения этой 
модели 

Далее будет рассмотрен подход к модификации теории динамического социального влияния 
Латане с целью её применения в контексте социальных сетей. 

Три ключевых атрибута отношений по Латане: сила (статус и доверие), расстояние 
(физическое/психологическое), текущее количество источников. Уровень влияния на индивидуума по 
теории динамического социального влияния Латанеможет быть представлен формулой. 
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здесь:  

iI  – Количество воздействия со стороны социальных агентов на индивидуума;  

iO  – Значение мнения i-го индивидуума по заданному вопросу (±1), +1 — поддержка, –1 — 
несогласию с предложение; 

iS  – Степень воздействия социальных факторов на индивидуума ( 0iS ) сила влияния; 
  – Уровень сопротивления к внедрению изменений; 

ijd  – Величина дистанции, разделяющей индивидов i  и j ; 
  – Степень снижения влияния с увеличением расстояния; 
N  – Число агентов, участвующих во взаимодействиях. 
 
Константы   и   обычно принимаются равными 2; увеличение D требует большего давления 

для изменения мнения, уменьшение — меньшего. 
При увеличении значения   воздействие должно быть сильнее, чтобы преодолеть растущее 

расстояние между источником и получателем.  
Параметр ijd   

Величина ijd  характеризует свойства пары индивидуумов и служит показателем эффективности 
передачи информации. При её установке принимаются во внимание возрастные, этнические, 
конфессиональные и иные различия. При вычислении ijd формула может включать фактор 
физического расстояния между субъектами. Примером является физическое расстояние между 
населенными пунктами, в которых находятся индивиды. Как правило, предполагается, что лёгкость 
общения обратно пропорциональна квадрату расстояния (Wragg T., 2006). В случае компьютерных 
сетей возможны альтернативные подходы, в том числе игнорирующие физическое расстояние. 

В целях моделирования социальных сетей предлагается адаптированная версия формулы Латане 
следующего вида
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В этой формуле числом подписчиков пользователя определяется сила его влияния: рост числа 

подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. ( )ji uud ,  – расстояние от 

пользователя iu  до пользователя ju , которое определяется посредством анализа различий в 
анкетных данных.  

 – Значение мнения i-го индивидуума по заданному вопросу (±1), +1 — 
поддержка, –1 — несогласию с предложение;

iS  – Степень воздействия социальных факторов на индивидуума ( 0≥iS )
сила влияния;

( )1ueetsCount_Retw u  – количество сообщений пересланных пользователем u , полученных от 
пользователя 1u ;  

( )vndsCommonFrieCount u_  - Число общих контактов между двумя пользователями 
социальной сети v  и u . 

Увеличение числа подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. Согласно 
теории социального влияния Латане (Latané, B., 1981, 1996), функцию можно интерпретировать как 
«силу влияния» данного пользователя. 

Теория динамического социального влияния Латане и предложенные изменения этой 
модели 

Далее будет рассмотрен подход к модификации теории динамического социального влияния 
Латане с целью её применения в контексте социальных сетей. 

Три ключевых атрибута отношений по Латане: сила (статус и доверие), расстояние 
(физическое/психологическое), текущее количество источников. Уровень влияния на индивидуума по 
теории динамического социального влияния Латанеможет быть представлен формулой. 
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здесь:  

iI  – Количество воздействия со стороны социальных агентов на индивидуума;  

iO  – Значение мнения i-го индивидуума по заданному вопросу (±1), +1 — поддержка, –1 — 
несогласию с предложение; 

iS  – Степень воздействия социальных факторов на индивидуума ( 0iS ) сила влияния; 
  – Уровень сопротивления к внедрению изменений; 

ijd  – Величина дистанции, разделяющей индивидов i  и j ; 
  – Степень снижения влияния с увеличением расстояния; 
N  – Число агентов, участвующих во взаимодействиях. 
 
Константы   и   обычно принимаются равными 2; увеличение D требует большего давления 

для изменения мнения, уменьшение — меньшего. 
При увеличении значения   воздействие должно быть сильнее, чтобы преодолеть растущее 

расстояние между источником и получателем.  
Параметр ijd   

Величина ijd  характеризует свойства пары индивидуумов и служит показателем эффективности 
передачи информации. При её установке принимаются во внимание возрастные, этнические, 
конфессиональные и иные различия. При вычислении ijd формула может включать фактор 
физического расстояния между субъектами. Примером является физическое расстояние между 
населенными пунктами, в которых находятся индивиды. Как правило, предполагается, что лёгкость 
общения обратно пропорциональна квадрату расстояния (Wragg T., 2006). В случае компьютерных 
сетей возможны альтернативные подходы, в том числе игнорирующие физическое расстояние. 

В целях моделирования социальных сетей предлагается адаптированная версия формулы Латане 
следующего вида
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В этой формуле числом подписчиков пользователя определяется сила его влияния: рост числа 

подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. ( )ji uud ,  – расстояние от 

пользователя iu  до пользователя ju , которое определяется посредством анализа различий в 
анкетных данных.  

 – Уровень сопротивления к внедрению изменений;

( )1ueetsCount_Retw u  – количество сообщений пересланных пользователем u , полученных от 
пользователя 1u ;  

( )vndsCommonFrieCount u_  - Число общих контактов между двумя пользователями 
социальной сети v  и u . 

Увеличение числа подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. Согласно 
теории социального влияния Латане (Latané, B., 1981, 1996), функцию можно интерпретировать как 
«силу влияния» данного пользователя. 

Теория динамического социального влияния Латане и предложенные изменения этой 
модели 

Далее будет рассмотрен подход к модификации теории динамического социального влияния 
Латане с целью её применения в контексте социальных сетей. 

Три ключевых атрибута отношений по Латане: сила (статус и доверие), расстояние 
(физическое/психологическое), текущее количество источников. Уровень влияния на индивидуума по 
теории динамического социального влияния Латанеможет быть представлен формулой. 
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здесь:  

iI  – Количество воздействия со стороны социальных агентов на индивидуума;  

iO  – Значение мнения i-го индивидуума по заданному вопросу (±1), +1 — поддержка, –1 — 
несогласию с предложение; 

iS  – Степень воздействия социальных факторов на индивидуума ( 0iS ) сила влияния; 
  – Уровень сопротивления к внедрению изменений; 

ijd  – Величина дистанции, разделяющей индивидов i  и j ; 
  – Степень снижения влияния с увеличением расстояния; 
N  – Число агентов, участвующих во взаимодействиях. 
 
Константы   и   обычно принимаются равными 2; увеличение D требует большего давления 

для изменения мнения, уменьшение — меньшего. 
При увеличении значения   воздействие должно быть сильнее, чтобы преодолеть растущее 

расстояние между источником и получателем.  
Параметр ijd   

Величина ijd  характеризует свойства пары индивидуумов и служит показателем эффективности 
передачи информации. При её установке принимаются во внимание возрастные, этнические, 
конфессиональные и иные различия. При вычислении ijd формула может включать фактор 
физического расстояния между субъектами. Примером является физическое расстояние между 
населенными пунктами, в которых находятся индивиды. Как правило, предполагается, что лёгкость 
общения обратно пропорциональна квадрату расстояния (Wragg T., 2006). В случае компьютерных 
сетей возможны альтернативные подходы, в том числе игнорирующие физическое расстояние. 

В целях моделирования социальных сетей предлагается адаптированная версия формулы Латане 
следующего вида
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В этой формуле числом подписчиков пользователя определяется сила его влияния: рост числа 

подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. ( )ji uud ,  – расстояние от 

пользователя iu  до пользователя ju , которое определяется посредством анализа различий в 
анкетных данных.  

– Величина дистанции, разделяющей индивидов 

( )1ueetsCount_Retw u  – количество сообщений пересланных пользователем u , полученных от 
пользователя 1u ;  

( )vndsCommonFrieCount u_  - Число общих контактов между двумя пользователями 
социальной сети v  и u . 

Увеличение числа подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. Согласно 
теории социального влияния Латане (Latané, B., 1981, 1996), функцию можно интерпретировать как 
«силу влияния» данного пользователя. 

Теория динамического социального влияния Латане и предложенные изменения этой 
модели 

Далее будет рассмотрен подход к модификации теории динамического социального влияния 
Латане с целью её применения в контексте социальных сетей. 

Три ключевых атрибута отношений по Латане: сила (статус и доверие), расстояние 
(физическое/психологическое), текущее количество источников. Уровень влияния на индивидуума по 
теории динамического социального влияния Латанеможет быть представлен формулой. 
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здесь:  

iI  – Количество воздействия со стороны социальных агентов на индивидуума;  

iO  – Значение мнения i-го индивидуума по заданному вопросу (±1), +1 — поддержка, –1 — 
несогласию с предложение; 

iS  – Степень воздействия социальных факторов на индивидуума ( 0iS ) сила влияния; 
  – Уровень сопротивления к внедрению изменений; 

ijd  – Величина дистанции, разделяющей индивидов i  и j ; 
  – Степень снижения влияния с увеличением расстояния; 
N  – Число агентов, участвующих во взаимодействиях. 
 
Константы   и   обычно принимаются равными 2; увеличение D требует большего давления 

для изменения мнения, уменьшение — меньшего. 
При увеличении значения   воздействие должно быть сильнее, чтобы преодолеть растущее 

расстояние между источником и получателем.  
Параметр ijd   

Величина ijd  характеризует свойства пары индивидуумов и служит показателем эффективности 
передачи информации. При её установке принимаются во внимание возрастные, этнические, 
конфессиональные и иные различия. При вычислении ijd формула может включать фактор 
физического расстояния между субъектами. Примером является физическое расстояние между 
населенными пунктами, в которых находятся индивиды. Как правило, предполагается, что лёгкость 
общения обратно пропорциональна квадрату расстояния (Wragg T., 2006). В случае компьютерных 
сетей возможны альтернативные подходы, в том числе игнорирующие физическое расстояние. 

В целях моделирования социальных сетей предлагается адаптированная версия формулы Латане 
следующего вида
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В этой формуле числом подписчиков пользователя определяется сила его влияния: рост числа 

подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. ( )ji uud ,  – расстояние от 

пользователя iu  до пользователя ju , которое определяется посредством анализа различий в 
анкетных данных.  

;
ɑ – Степень снижения влияния с увеличением расстояния;
N  – Число агентов, участвующих во взаимодействиях.
Константы 

( )1ueetsCount_Retw u  – количество сообщений пересланных пользователем u , полученных от 
пользователя 1u ;  

( )vndsCommonFrieCount u_  - Число общих контактов между двумя пользователями 
социальной сети v  и u . 

Увеличение числа подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. Согласно 
теории социального влияния Латане (Latané, B., 1981, 1996), функцию можно интерпретировать как 
«силу влияния» данного пользователя. 

Теория динамического социального влияния Латане и предложенные изменения этой 
модели 

Далее будет рассмотрен подход к модификации теории динамического социального влияния 
Латане с целью её применения в контексте социальных сетей. 

Три ключевых атрибута отношений по Латане: сила (статус и доверие), расстояние 
(физическое/психологическое), текущее количество источников. Уровень влияния на индивидуума по 
теории динамического социального влияния Латанеможет быть представлен формулой. 
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здесь:  

iI  – Количество воздействия со стороны социальных агентов на индивидуума;  

iO  – Значение мнения i-го индивидуума по заданному вопросу (±1), +1 — поддержка, –1 — 
несогласию с предложение; 

iS  – Степень воздействия социальных факторов на индивидуума ( 0iS ) сила влияния; 
  – Уровень сопротивления к внедрению изменений; 

ijd  – Величина дистанции, разделяющей индивидов i  и j ; 
  – Степень снижения влияния с увеличением расстояния; 
N  – Число агентов, участвующих во взаимодействиях. 
 
Константы   и   обычно принимаются равными 2; увеличение D требует большего давления 

для изменения мнения, уменьшение — меньшего. 
При увеличении значения   воздействие должно быть сильнее, чтобы преодолеть растущее 

расстояние между источником и получателем.  
Параметр ijd   

Величина ijd  характеризует свойства пары индивидуумов и служит показателем эффективности 
передачи информации. При её установке принимаются во внимание возрастные, этнические, 
конфессиональные и иные различия. При вычислении ijd формула может включать фактор 
физического расстояния между субъектами. Примером является физическое расстояние между 
населенными пунктами, в которых находятся индивиды. Как правило, предполагается, что лёгкость 
общения обратно пропорциональна квадрату расстояния (Wragg T., 2006). В случае компьютерных 
сетей возможны альтернативные подходы, в том числе игнорирующие физическое расстояние. 

В целях моделирования социальных сетей предлагается адаптированная версия формулы Латане 
следующего вида
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В этой формуле числом подписчиков пользователя определяется сила его влияния: рост числа 

подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. ( )ji uud ,  – расстояние от 

пользователя iu  до пользователя ju , которое определяется посредством анализа различий в 
анкетных данных.  

 и ɑ обычно принимаются равными 2; увеличение D требует 
большего давления для изменения мнения, уменьшение — меньшего.

При увеличении значения ɑ воздействие должно быть сильнее, чтобы 
преодолеть растущее расстояние между источником и получателем. 

Параметр 

( )1ueetsCount_Retw u  – количество сообщений пересланных пользователем u , полученных от 
пользователя 1u ;  

( )vndsCommonFrieCount u_  - Число общих контактов между двумя пользователями 
социальной сети v  и u . 

Увеличение числа подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. Согласно 
теории социального влияния Латане (Latané, B., 1981, 1996), функцию можно интерпретировать как 
«силу влияния» данного пользователя. 

Теория динамического социального влияния Латане и предложенные изменения этой 
модели 

Далее будет рассмотрен подход к модификации теории динамического социального влияния 
Латане с целью её применения в контексте социальных сетей. 

Три ключевых атрибута отношений по Латане: сила (статус и доверие), расстояние 
(физическое/психологическое), текущее количество источников. Уровень влияния на индивидуума по 
теории динамического социального влияния Латанеможет быть представлен формулой. 
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здесь:  

iI  – Количество воздействия со стороны социальных агентов на индивидуума;  

iO  – Значение мнения i-го индивидуума по заданному вопросу (±1), +1 — поддержка, –1 — 
несогласию с предложение; 

iS  – Степень воздействия социальных факторов на индивидуума ( 0iS ) сила влияния; 
  – Уровень сопротивления к внедрению изменений; 

ijd  – Величина дистанции, разделяющей индивидов i  и j ; 
  – Степень снижения влияния с увеличением расстояния; 
N  – Число агентов, участвующих во взаимодействиях. 
 
Константы   и   обычно принимаются равными 2; увеличение D требует большего давления 

для изменения мнения, уменьшение — меньшего. 
При увеличении значения   воздействие должно быть сильнее, чтобы преодолеть растущее 

расстояние между источником и получателем.  
Параметр ijd   

Величина ijd  характеризует свойства пары индивидуумов и служит показателем эффективности 
передачи информации. При её установке принимаются во внимание возрастные, этнические, 
конфессиональные и иные различия. При вычислении ijd формула может включать фактор 
физического расстояния между субъектами. Примером является физическое расстояние между 
населенными пунктами, в которых находятся индивиды. Как правило, предполагается, что лёгкость 
общения обратно пропорциональна квадрату расстояния (Wragg T., 2006). В случае компьютерных 
сетей возможны альтернативные подходы, в том числе игнорирующие физическое расстояние. 

В целях моделирования социальных сетей предлагается адаптированная версия формулы Латане 
следующего вида
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В этой формуле числом подписчиков пользователя определяется сила его влияния: рост числа 

подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. ( )ji uud ,  – расстояние от 

пользователя iu  до пользователя ju , которое определяется посредством анализа различий в 
анкетных данных.  

Величина 

( )1ueetsCount_Retw u  – количество сообщений пересланных пользователем u , полученных от 
пользователя 1u ;  

( )vndsCommonFrieCount u_  - Число общих контактов между двумя пользователями 
социальной сети v  и u . 

Увеличение числа подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. Согласно 
теории социального влияния Латане (Latané, B., 1981, 1996), функцию можно интерпретировать как 
«силу влияния» данного пользователя. 

Теория динамического социального влияния Латане и предложенные изменения этой 
модели 

Далее будет рассмотрен подход к модификации теории динамического социального влияния 
Латане с целью её применения в контексте социальных сетей. 

Три ключевых атрибута отношений по Латане: сила (статус и доверие), расстояние 
(физическое/психологическое), текущее количество источников. Уровень влияния на индивидуума по 
теории динамического социального влияния Латанеможет быть представлен формулой. 
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здесь:  

iI  – Количество воздействия со стороны социальных агентов на индивидуума;  

iO  – Значение мнения i-го индивидуума по заданному вопросу (±1), +1 — поддержка, –1 — 
несогласию с предложение; 

iS  – Степень воздействия социальных факторов на индивидуума ( 0iS ) сила влияния; 
  – Уровень сопротивления к внедрению изменений; 

ijd  – Величина дистанции, разделяющей индивидов i  и j ; 
  – Степень снижения влияния с увеличением расстояния; 
N  – Число агентов, участвующих во взаимодействиях. 
 
Константы   и   обычно принимаются равными 2; увеличение D требует большего давления 

для изменения мнения, уменьшение — меньшего. 
При увеличении значения   воздействие должно быть сильнее, чтобы преодолеть растущее 

расстояние между источником и получателем.  
Параметр ijd   

Величина ijd  характеризует свойства пары индивидуумов и служит показателем эффективности 
передачи информации. При её установке принимаются во внимание возрастные, этнические, 
конфессиональные и иные различия. При вычислении ijd формула может включать фактор 
физического расстояния между субъектами. Примером является физическое расстояние между 
населенными пунктами, в которых находятся индивиды. Как правило, предполагается, что лёгкость 
общения обратно пропорциональна квадрату расстояния (Wragg T., 2006). В случае компьютерных 
сетей возможны альтернативные подходы, в том числе игнорирующие физическое расстояние. 

В целях моделирования социальных сетей предлагается адаптированная версия формулы Латане 
следующего вида
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В этой формуле числом подписчиков пользователя определяется сила его влияния: рост числа 

подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. ( )ji uud ,  – расстояние от 

пользователя iu  до пользователя ju , которое определяется посредством анализа различий в 
анкетных данных.  

 характеризует свойства пары индивидуумов и служит 
показателем эффективности передачи информации. При её установке 
принимаются во внимание возрастные, этнические, конфессиональные и иные 
различия. При вычислении 

( )1ueetsCount_Retw u  – количество сообщений пересланных пользователем u , полученных от 
пользователя 1u ;  

( )vndsCommonFrieCount u_  - Число общих контактов между двумя пользователями 
социальной сети v  и u . 

Увеличение числа подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. Согласно 
теории социального влияния Латане (Latané, B., 1981, 1996), функцию можно интерпретировать как 
«силу влияния» данного пользователя. 

Теория динамического социального влияния Латане и предложенные изменения этой 
модели 

Далее будет рассмотрен подход к модификации теории динамического социального влияния 
Латане с целью её применения в контексте социальных сетей. 

Три ключевых атрибута отношений по Латане: сила (статус и доверие), расстояние 
(физическое/психологическое), текущее количество источников. Уровень влияния на индивидуума по 
теории динамического социального влияния Латанеможет быть представлен формулой. 
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здесь:  

iI  – Количество воздействия со стороны социальных агентов на индивидуума;  

iO  – Значение мнения i-го индивидуума по заданному вопросу (±1), +1 — поддержка, –1 — 
несогласию с предложение; 

iS  – Степень воздействия социальных факторов на индивидуума ( 0iS ) сила влияния; 
  – Уровень сопротивления к внедрению изменений; 

ijd  – Величина дистанции, разделяющей индивидов i  и j ; 
  – Степень снижения влияния с увеличением расстояния; 
N  – Число агентов, участвующих во взаимодействиях. 
 
Константы   и   обычно принимаются равными 2; увеличение D требует большего давления 

для изменения мнения, уменьшение — меньшего. 
При увеличении значения   воздействие должно быть сильнее, чтобы преодолеть растущее 

расстояние между источником и получателем.  
Параметр ijd   

Величина ijd  характеризует свойства пары индивидуумов и служит показателем эффективности 
передачи информации. При её установке принимаются во внимание возрастные, этнические, 
конфессиональные и иные различия. При вычислении ijd формула может включать фактор 
физического расстояния между субъектами. Примером является физическое расстояние между 
населенными пунктами, в которых находятся индивиды. Как правило, предполагается, что лёгкость 
общения обратно пропорциональна квадрату расстояния (Wragg T., 2006). В случае компьютерных 
сетей возможны альтернативные подходы, в том числе игнорирующие физическое расстояние. 

В целях моделирования социальных сетей предлагается адаптированная версия формулы Латане 
следующего вида

( ) ( )
( ) .

,
_

_
1 21

=


==

−−=
N

i

N

ji
j ji

ijj
N

i
iu uud

OOuCountFollowers
uCountFollowersI   

 
В этой формуле числом подписчиков пользователя определяется сила его влияния: рост числа 

подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. ( )ji uud ,  – расстояние от 

пользователя iu  до пользователя ju , которое определяется посредством анализа различий в 
анкетных данных.  

 формула может включать фактор физического 
расстояния между субъектами. Примером является физическое расстояние 
между населенными пунктами, в которых находятся индивиды. Как правило, 
предполагается, что лёгкость общения обратно пропорциональна квадрату 
расстояния (Wragg T., 2006). В случае компьютерных сетей возможны 
альтернативные подходы, в том числе игнорирующие физическое расстояние.

В целях моделирования социальных сетей предлагается адаптированная 
версия формулы Латане следующего вида
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В этой формуле числом подписчиков пользователя определяется сила 
его влияния: рост числа подписчиков отражает возрастание популярности 
пользователя. 

( )1ueetsCount_Retw u  – количество сообщений пересланных пользователем u , полученных от 
пользователя 1u ;  

( )vndsCommonFrieCount u_  - Число общих контактов между двумя пользователями 
социальной сети v  и u . 

Увеличение числа подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. Согласно 
теории социального влияния Латане (Latané, B., 1981, 1996), функцию можно интерпретировать как 
«силу влияния» данного пользователя. 

Теория динамического социального влияния Латане и предложенные изменения этой 
модели 

Далее будет рассмотрен подход к модификации теории динамического социального влияния 
Латане с целью её применения в контексте социальных сетей. 

Три ключевых атрибута отношений по Латане: сила (статус и доверие), расстояние 
(физическое/психологическое), текущее количество источников. Уровень влияния на индивидуума по 
теории динамического социального влияния Латанеможет быть представлен формулой. 
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здесь:  

iI  – Количество воздействия со стороны социальных агентов на индивидуума;  

iO  – Значение мнения i-го индивидуума по заданному вопросу (±1), +1 — поддержка, –1 — 
несогласию с предложение; 

iS  – Степень воздействия социальных факторов на индивидуума ( 0iS ) сила влияния; 
  – Уровень сопротивления к внедрению изменений; 

ijd  – Величина дистанции, разделяющей индивидов i  и j ; 
  – Степень снижения влияния с увеличением расстояния; 
N  – Число агентов, участвующих во взаимодействиях. 
 
Константы   и   обычно принимаются равными 2; увеличение D требует большего давления 

для изменения мнения, уменьшение — меньшего. 
При увеличении значения   воздействие должно быть сильнее, чтобы преодолеть растущее 

расстояние между источником и получателем.  
Параметр ijd   

Величина ijd  характеризует свойства пары индивидуумов и служит показателем эффективности 
передачи информации. При её установке принимаются во внимание возрастные, этнические, 
конфессиональные и иные различия. При вычислении ijd формула может включать фактор 
физического расстояния между субъектами. Примером является физическое расстояние между 
населенными пунктами, в которых находятся индивиды. Как правило, предполагается, что лёгкость 
общения обратно пропорциональна квадрату расстояния (Wragg T., 2006). В случае компьютерных 
сетей возможны альтернативные подходы, в том числе игнорирующие физическое расстояние. 

В целях моделирования социальных сетей предлагается адаптированная версия формулы Латане 
следующего вида
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В этой формуле числом подписчиков пользователя определяется сила его влияния: рост числа 

подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. ( )ji uud ,  – расстояние от 

пользователя iu  до пользователя ju , которое определяется посредством анализа различий в 
анкетных данных.  

 – расстояние от пользователя iu  до пользователя 

( )1ueetsCount_Retw u  – количество сообщений пересланных пользователем u , полученных от 
пользователя 1u ;  

( )vndsCommonFrieCount u_  - Число общих контактов между двумя пользователями 
социальной сети v  и u . 

Увеличение числа подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. Согласно 
теории социального влияния Латане (Latané, B., 1981, 1996), функцию можно интерпретировать как 
«силу влияния» данного пользователя. 

Теория динамического социального влияния Латане и предложенные изменения этой 
модели 

Далее будет рассмотрен подход к модификации теории динамического социального влияния 
Латане с целью её применения в контексте социальных сетей. 

Три ключевых атрибута отношений по Латане: сила (статус и доверие), расстояние 
(физическое/психологическое), текущее количество источников. Уровень влияния на индивидуума по 
теории динамического социального влияния Латанеможет быть представлен формулой. 
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здесь:  

iI  – Количество воздействия со стороны социальных агентов на индивидуума;  

iO  – Значение мнения i-го индивидуума по заданному вопросу (±1), +1 — поддержка, –1 — 
несогласию с предложение; 

iS  – Степень воздействия социальных факторов на индивидуума ( 0iS ) сила влияния; 
  – Уровень сопротивления к внедрению изменений; 

ijd  – Величина дистанции, разделяющей индивидов i  и j ; 
  – Степень снижения влияния с увеличением расстояния; 
N  – Число агентов, участвующих во взаимодействиях. 
 
Константы   и   обычно принимаются равными 2; увеличение D требует большего давления 

для изменения мнения, уменьшение — меньшего. 
При увеличении значения   воздействие должно быть сильнее, чтобы преодолеть растущее 

расстояние между источником и получателем.  
Параметр ijd   

Величина ijd  характеризует свойства пары индивидуумов и служит показателем эффективности 
передачи информации. При её установке принимаются во внимание возрастные, этнические, 
конфессиональные и иные различия. При вычислении ijd формула может включать фактор 
физического расстояния между субъектами. Примером является физическое расстояние между 
населенными пунктами, в которых находятся индивиды. Как правило, предполагается, что лёгкость 
общения обратно пропорциональна квадрату расстояния (Wragg T., 2006). В случае компьютерных 
сетей возможны альтернативные подходы, в том числе игнорирующие физическое расстояние. 

В целях моделирования социальных сетей предлагается адаптированная версия формулы Латане 
следующего вида
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В этой формуле числом подписчиков пользователя определяется сила его влияния: рост числа 

подписчиков отражает возрастание популярности пользователя. ( )ji uud ,  – расстояние от 

пользователя iu  до пользователя ju , которое определяется посредством анализа различий в 
анкетных данных.  

, 
которое определяется посредством анализа различий в анкетных данных. 

Для вычисления расстояния между пользователями применяется расстояние 
Хэмминга. Каждому пользователю приписан вектор категориальных 
характеристик, а расстояние Хэмминга представляет собой число позиций, 
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где эти характеристики различаются. Параметр iO  в исследовании (Latané, 
1981, 1996) речь применялся к кампании по вакцинации против полиомиелита, 
где воздействие на общество осуществлялось через различные медиа, с 
наибольшим влиянием телевидения и радио в городских областях. Значение O 
принимается равным ±1 в зависимости от принадлежности i-го индивидуума 
к данному сообществу.

 Для нашей модели роли СМИ могут выполнять такие параметры, как сила 
влияния хэштега и сила влияния ссылки.

Влияние внешних факторов, таких как СМИ, может быть включено в 
модель (Wragg T., 2006) путём добавления дополнительного члена в формулу 
Латане: 

Для вычисления расстояния между пользователями применяется расстояние Хэмминга. 
Каждому пользователю приписан вектор категориальных характеристик, а расстояние Хэмминга 
представляет собой число позиций, где эти характеристики различаются. Параметр iO  в 
исследовании (Latané, 1981, 1996) речь применялся к кампании по вакцинации против полиомиелита, 
где воздействие на общество осуществлялось через различные медиа, с наибольшим влиянием 
телевидения и радио в городских областях. Значение O принимается равным ±1 в зависимости от 
принадлежности i-го индивидуума к данному сообществу. 

 Для нашей модели роли СМИ могут выполнять такие параметры, как сила влияния хэштега и 
сила влияния ссылки. 

Влияние внешних факторов, таких как СМИ, может быть включено в модель (Wragg T., 2006) 
путём добавления дополнительного члена в формулу Латане: MiMi SOO , где MiS  – сила влияния 
внешних источников на i -й индивидуум, 0MiS , MO – мнение внешнего источника. При 
включении влияния средств массовой информации формула принимает окончательный вид: 
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В исследовании внешний источник моделируется как агент, находящийся за пределами 

основной среды с фиксированным расстоянием 1 до каждого индивидуума, что отражает его 
всепроникающую природу. Значение MiS меняется для каждого индивидуума, поскольку уровень 
воздействия СМИ различен; эта величина аналогична «доверительному весу» индивидуума к 
внешним сообщениям. В контексте социальных сетей роль СМИ могут выполнять силы влияния 
хэштегов, ссылок или рекламы в сообществе пользователей. На этой основе формируется итоговая 
формула: 
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Здесь учитываются все пользователи, упоминаемые u ,  также хэштеги.  Соответсвенно:  
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При учёте рекламного воздействия на сообщество формула может быть записана 

следующим образом: 
 

( ) ( ) si

N

i

N

i
iu OOsCountFollowersuCountFollowersI 

==

−−=
11

__
 ( )

( )
=


=

−
N

i

N

ji
j ji

ijj

uud
OOuCountFollowers

1 2 ,
_


 

 
Здесь количество подписчиков сообщества ( )sCountFollowers_  - считаем как силу влияния 

сообщества на данного пользователя. Если есть реклама на сообщество, то sO  принимает значение 
+1, иначе –1. 

Результаты и обсуждение. Наиболее удобным методом сбора данных является обращение к 
специализированным компаниям, осуществляющим сбор и постоянное обновление информации из 
различных источников. Преимущество данного подхода заключается в оперативности получения 
данных, что критично при большом объёме клиентской базы и использовании нескольких 
социальных сетей. К недостаткам относится платная подписка на обновления.  

 – сила влияния внешних источников на i-й 
индивидуум, 

Для вычисления расстояния между пользователями применяется расстояние Хэмминга. 
Каждому пользователю приписан вектор категориальных характеристик, а расстояние Хэмминга 
представляет собой число позиций, где эти характеристики различаются. Параметр iO  в 
исследовании (Latané, 1981, 1996) речь применялся к кампании по вакцинации против полиомиелита, 
где воздействие на общество осуществлялось через различные медиа, с наибольшим влиянием 
телевидения и радио в городских областях. Значение O принимается равным ±1 в зависимости от 
принадлежности i-го индивидуума к данному сообществу. 

 Для нашей модели роли СМИ могут выполнять такие параметры, как сила влияния хэштега и 
сила влияния ссылки. 

Влияние внешних факторов, таких как СМИ, может быть включено в модель (Wragg T., 2006) 
путём добавления дополнительного члена в формулу Латане: MiMi SOO , где MiS  – сила влияния 
внешних источников на i -й индивидуум, 0MiS , MO – мнение внешнего источника. При 
включении влияния средств массовой информации формула принимает окончательный вид: 
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В исследовании внешний источник моделируется как агент, находящийся за пределами 

основной среды с фиксированным расстоянием 1 до каждого индивидуума, что отражает его 
всепроникающую природу. Значение MiS меняется для каждого индивидуума, поскольку уровень 
воздействия СМИ различен; эта величина аналогична «доверительному весу» индивидуума к 
внешним сообщениям. В контексте социальных сетей роль СМИ могут выполнять силы влияния 
хэштегов, ссылок или рекламы в сообществе пользователей. На этой основе формируется итоговая 
формула: 
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Здесь учитываются все пользователи, упоминаемые u ,  также хэштеги.  Соответсвенно:  
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При учёте рекламного воздействия на сообщество формула может быть записана 

следующим образом: 
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Здесь количество подписчиков сообщества ( )sCountFollowers_  - считаем как силу влияния 

сообщества на данного пользователя. Если есть реклама на сообщество, то sO  принимает значение 
+1, иначе –1. 

Результаты и обсуждение. Наиболее удобным методом сбора данных является обращение к 
специализированным компаниям, осуществляющим сбор и постоянное обновление информации из 
различных источников. Преимущество данного подхода заключается в оперативности получения 
данных, что критично при большом объёме клиентской базы и использовании нескольких 
социальных сетей. К недостаткам относится платная подписка на обновления.  

 – мнение внешнего источника. При включении 
влияния средств массовой информации формула принимает окончательный 
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Для вычисления расстояния между пользователями применяется расстояние Хэмминга. 
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телевидения и радио в городских областях. Значение O принимается равным ±1 в зависимости от 
принадлежности i-го индивидуума к данному сообществу. 

 Для нашей модели роли СМИ могут выполнять такие параметры, как сила влияния хэштега и 
сила влияния ссылки. 

Влияние внешних факторов, таких как СМИ, может быть включено в модель (Wragg T., 2006) 
путём добавления дополнительного члена в формулу Латане: MiMi SOO , где MiS  – сила влияния 
внешних источников на i -й индивидуум, 0MiS , MO – мнение внешнего источника. При 
включении влияния средств массовой информации формула принимает окончательный вид: 
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В исследовании внешний источник моделируется как агент, находящийся за пределами 

основной среды с фиксированным расстоянием 1 до каждого индивидуума, что отражает его 
всепроникающую природу. Значение MiS меняется для каждого индивидуума, поскольку уровень 
воздействия СМИ различен; эта величина аналогична «доверительному весу» индивидуума к 
внешним сообщениям. В контексте социальных сетей роль СМИ могут выполнять силы влияния 
хэштегов, ссылок или рекламы в сообществе пользователей. На этой основе формируется итоговая 
формула: 
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Здесь учитываются все пользователи, упоминаемые u ,  также хэштеги.  Соответсвенно:  
 

( ) ( )
( )( ) ( )

( ) 
=


==


==

−−−=
N

i

N

ji
j ji

jiu
uUrls

i

uUrls

ji
j

jiu

N

i
iuu uu

uuMentions
urlurlUrlsuMentionsCountI

1 21 21 ,
,

,_ 
  

 
При учёте рекламного воздействия на сообщество формула может быть записана 

следующим образом: 
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Здесь количество подписчиков сообщества ( )sCountFollowers_  - считаем как силу влияния 

сообщества на данного пользователя. Если есть реклама на сообщество, то sO  принимает значение 
+1, иначе –1. 

Результаты и обсуждение. Наиболее удобным методом сбора данных является обращение к 
специализированным компаниям, осуществляющим сбор и постоянное обновление информации из 
различных источников. Преимущество данного подхода заключается в оперативности получения 
данных, что критично при большом объёме клиентской базы и использовании нескольких 
социальных сетей. К недостаткам относится платная подписка на обновления.  

В исследовании внешний источник моделируется как агент, находящийся 
за пределами основной среды с фиксированным расстоянием 1 до каждого 
индивидуума, что отражает его всепроникающую природу. Значение 

Для вычисления расстояния между пользователями применяется расстояние Хэмминга. 
Каждому пользователю приписан вектор категориальных характеристик, а расстояние Хэмминга 
представляет собой число позиций, где эти характеристики различаются. Параметр iO  в 
исследовании (Latané, 1981, 1996) речь применялся к кампании по вакцинации против полиомиелита, 
где воздействие на общество осуществлялось через различные медиа, с наибольшим влиянием 
телевидения и радио в городских областях. Значение O принимается равным ±1 в зависимости от 
принадлежности i-го индивидуума к данному сообществу. 

 Для нашей модели роли СМИ могут выполнять такие параметры, как сила влияния хэштега и 
сила влияния ссылки. 

Влияние внешних факторов, таких как СМИ, может быть включено в модель (Wragg T., 2006) 
путём добавления дополнительного члена в формулу Латане: MiMi SOO , где MiS  – сила влияния 
внешних источников на i -й индивидуум, 0MiS , MO – мнение внешнего источника. При 
включении влияния средств массовой информации формула принимает окончательный вид: 
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В исследовании внешний источник моделируется как агент, находящийся за пределами 

основной среды с фиксированным расстоянием 1 до каждого индивидуума, что отражает его 
всепроникающую природу. Значение MiS меняется для каждого индивидуума, поскольку уровень 
воздействия СМИ различен; эта величина аналогична «доверительному весу» индивидуума к 
внешним сообщениям. В контексте социальных сетей роль СМИ могут выполнять силы влияния 
хэштегов, ссылок или рекламы в сообществе пользователей. На этой основе формируется итоговая 
формула: 
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Здесь учитываются все пользователи, упоминаемые u ,  также хэштеги.  Соответсвенно:  
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При учёте рекламного воздействия на сообщество формула может быть записана 

следующим образом: 
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Здесь количество подписчиков сообщества ( )sCountFollowers_  - считаем как силу влияния 

сообщества на данного пользователя. Если есть реклама на сообщество, то sO  принимает значение 
+1, иначе –1. 

Результаты и обсуждение. Наиболее удобным методом сбора данных является обращение к 
специализированным компаниям, осуществляющим сбор и постоянное обновление информации из 
различных источников. Преимущество данного подхода заключается в оперативности получения 
данных, что критично при большом объёме клиентской базы и использовании нескольких 
социальных сетей. К недостаткам относится платная подписка на обновления.  
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Здесь учитываются все пользователи, упоминаемые u ,  также хэштеги.  
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При учёте рекламного воздействия на сообщество формула может быть 
записана следующим образом:

Для вычисления расстояния между пользователями применяется расстояние Хэмминга. 
Каждому пользователю приписан вектор категориальных характеристик, а расстояние Хэмминга 
представляет собой число позиций, где эти характеристики различаются. Параметр iO  в 
исследовании (Latané, 1981, 1996) речь применялся к кампании по вакцинации против полиомиелита, 
где воздействие на общество осуществлялось через различные медиа, с наибольшим влиянием 
телевидения и радио в городских областях. Значение O принимается равным ±1 в зависимости от 
принадлежности i-го индивидуума к данному сообществу. 

 Для нашей модели роли СМИ могут выполнять такие параметры, как сила влияния хэштега и 
сила влияния ссылки. 

Влияние внешних факторов, таких как СМИ, может быть включено в модель (Wragg T., 2006) 
путём добавления дополнительного члена в формулу Латане: MiMi SOO , где MiS  – сила влияния 
внешних источников на i -й индивидуум, 0MiS , MO – мнение внешнего источника. При 
включении влияния средств массовой информации формула принимает окончательный вид: 
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В исследовании внешний источник моделируется как агент, находящийся за пределами 

основной среды с фиксированным расстоянием 1 до каждого индивидуума, что отражает его 
всепроникающую природу. Значение MiS меняется для каждого индивидуума, поскольку уровень 
воздействия СМИ различен; эта величина аналогична «доверительному весу» индивидуума к 
внешним сообщениям. В контексте социальных сетей роль СМИ могут выполнять силы влияния 
хэштегов, ссылок или рекламы в сообществе пользователей. На этой основе формируется итоговая 
формула: 
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Здесь учитываются все пользователи, упоминаемые u ,  также хэштеги.  Соответсвенно:  
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При учёте рекламного воздействия на сообщество формула может быть записана 

следующим образом: 
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Здесь количество подписчиков сообщества ( )sCountFollowers_  - считаем как силу влияния 

сообщества на данного пользователя. Если есть реклама на сообщество, то sO  принимает значение 
+1, иначе –1. 

Результаты и обсуждение. Наиболее удобным методом сбора данных является обращение к 
специализированным компаниям, осуществляющим сбор и постоянное обновление информации из 
различных источников. Преимущество данного подхода заключается в оперативности получения 
данных, что критично при большом объёме клиентской базы и использовании нескольких 
социальных сетей. К недостаткам относится платная подписка на обновления.  
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Здесь количество подписчиков сообщества 
sO

 - считаем 
как силу влияния сообщества на данного пользователя. Если есть реклама на 
сообщество, то sO  принимает значение +1, иначе –1.

Результаты и обсуждение. Наиболее удобным методом сбора данных 
является обращение к специализированным компаниям, осуществляющим 
сбор и постоянное обновление информации из различных источников. 
Преимущество данного подхода заключается в оперативности получения 
данных, что критично при большом объёме клиентской базы и использовании 
нескольких социальных сетей. К недостаткам относится платная подписка на 
обновления. 

Ещё один подход к сбору данных — применение программных интерфейсов 
(API), предоставляемых популярными социальными сетями. Набор доступных 
данных, ограничения по числу запросов и стоимость доступа зависят от 
конкретной сети. Так, через программный интерфейс «ВКонтакте» доступна 
практически полная информация о пользователях, тогда как Facebook 
предоставляет API с крайне ограниченными данными. Среди недостатков 
метода — ограничения на количество параллельных запросов и на общую 
частоту обращений приложения. Важно регулярно контролировать изменения 
в API и поддерживать актуальность приложения для сбора данных; при этом 
часть социальных сетей предоставляет существенную информацию только за 
плату. Метод позволяет получать данные о пользователе в структурированном 
виде (JSON или XML) и обеспечивает простую интеграцию API-вызовов в 
приложение. Альтернативный способ — ручной парсинг веб-страниц или 
применение готовых краулеров для извлечения данных с последующей 
обработкой. Преимущества метода заключаются в доступе ко всем открытым 
данным и отсутствии ограничений на скорость их получения. Среди 
недостатков — высокая сложность реализации из-за уникальности страниц 
каждой социальной сети, необходимость поддерживать актуальные правила 
парсинга и значительные вычислительные ресурсы, однако процесс легко 
распараллеливается. 

Все способы сбора данных из социальных сетей обладают как 
достоинствами, так и недостатками. Наиболее оперативным методом является 
использование открытого API, хотя он может накладывать ограничения на 
количество обращений и доступные сведения о пользователя (API., Vkontakte, 
Richardson, Amundsen & Ruby, 2013)

Созданный в процессе исследования программный комплекс включает 
модули для извлечения, обработки, анализа и визуализации данных 
социальных сетей.  Все компоненты реализованы на языке Python. Модуль 
сбора данных поддерживает извлечение информации прежде всего из 
крупнейших социальных сетей — Twitter и ВКонтакте, с использованием их 
API.

Программный интерфейс ВКонтакте предоставляет возможность 
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извлечения данных из базы vk.com через HTTP-запросы к серверу. 
Пользователю не требуется понимать внутреннюю структуру базы данных 
или типы полей — API самостоятельно обрабатывает эти детали (Richardson, 
et al., 2013). Таким образом, запросы к API позволяют получать нужную 
информацию напрямую с сервера ВКонтакте. 

При работе с методами API требуется передавать в запросе access_token 
— уникальный ключ доступа, представленный строкой из латинских букв и 
цифр, соответствующий пользователю, сообществу или приложению. Данные 
хранятся в документно-ориентированной базе данных MongoDB (Banker, 
2011). Структура программы приведена в рисунке – 1. 

Рисунок 1 – Структура программы

Данные пользователей классифицируются на три группы:
1)	персональная информация, включая имя, ник и дату регистрации; 
2)	сообщения пользователей; 
3)	отношения между пользователями. В таблице №1 показаны результаты 

тестирования с уровнями влияния подписчиков в последней колонке

Таблица1 – Результаты тестирования
Друзья A.Akhmetova Количество 

друзей
Количество 
подписчиков

Состоит ли 
в группе

Расстояние 
Хэмминга

Уровень 
влияния

Asselya Moldasheva 439 828 1 7 118,268
Дильшат Delsh Аширов 378 67 –1 8 44,375
Бейбiт Тузелбаев 501 128 1 7 69,2857
Сергей undertaker 
Коробицин

133 34 1 7 18,85714

Балым Каратаева 267 186 –1 7 26,57143
DauletSabyr 65 65 1 7 9,28571
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Из поученных результатов можно делать вывод какие факторы больше 
воздействуют на мнение индивидуума.  Это количество друзей и подписчиков, 
чем больше, тем  влиятельней пользователь, который отличается высоким 
социальным статусом и лучшей информированностью, оказывающий влияние 
на мнение других людей. 

Выводы. В ходе работы были предложены методы анализа данных, 
получаемых из социальной сети. Рассмотрены методы изучения 
взаимоотношений между участниками сети, прогнозирования их поведения в 
сетях. Основная цель исследовательской работы-разработка новых методов и 
моделей анализа данных в социальных сетях и реализация соответствующего 
программного обеспечения. 

Основные результаты: 
1.	 получены количественные характеристики, отношения и множества 

рассчитываемые на основе данных из социальных сетей. 
2.	 предложен метод определения социального воздействия на основе 

теории Латане. 
3.	 подготовлена программа, позволяющая осуществлять сбор и анализ 

данных из социальных сетей.
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